
Аналіз кредитоспроможності 
клієнтів за допомогою 

нелінійних ймовірнісних 
моделей 



Актуальність роботи 
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Об’єкт, предмет, мета  
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Постановка задачі 
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для проведення 
порівняльного аналізу





Кредитний скоринг 

Аплікаційний Поведінковий Колекторський Шахрайства 



Логістична регресія 





 У випадку застосування бінарної логістичної регресії 
ймовірність p входження клієнта у стан дефолту D 

визначається як  𝑝 =
exp(𝛽𝑋)

1+exp(𝛽𝑋)



Методи оцінки якості моделі 

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


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Вибірка даних 
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Функціонал програми 
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


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Результати навчання моделі 



Результати прогнозування 



Результати класифікації в 
програмному продукті IBM SPSS 



Висновки 










Рекомендації до подальших 
досліджень 

Подальшим дослідженням для цієї роботи 
могли б стати подальша адаптація моделі для 
досягнення більшої точності та впровадження 
в програмному продукті інших методів 
прогнозування (дерева рішень, байєсівські 
мережі, дискримінантний аналіз) і 
застосування комбінування оцінок.



Дякую за увагу! 



Логістична регресія 

  

𝑝 =
exp(𝛽𝑋)

1+exp(𝛽𝑋)

Очевидно, що під час застосування множинної регресії для 
визначення ймовірності повернення кредиту позичальника 
може виявитись, що ймовірність дефолту буде знаходитися 
поза межами інтервалу [0; 1].

 Якщо вибирається логістична функція розподілу для подання 
ймовірності відклику p, то така трансформація веде до 
переходу до логіт-моделі. В цьому випадку буде  

   

                        𝑝 = Ф 𝑏′𝑥 =  𝜑 𝑧 𝑑𝑧
𝑏′𝑥

−∞
=

1

1+𝑒−𝑏
′𝑥

 

 або в іншому вигляді  

 𝑝 =
𝑒𝑏1𝑥1+⋯+𝑏𝑛𝑥𝑛

1+𝑒𝑏1𝑥1+⋯+𝑏𝑛𝑥𝑛
 . 

  


